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RESUMO

As cooperativas de crédito tém crescido em volume de
participacao no cenario das instituicoes financeiras, e estu-
dos sdo promissores no sentido de identificar, nesse tipo de
sociedade de pessoas, 0 gerenciamento de accruals discri-
cionarios com diversos tipos de incentivos relacionados. O
objetivo desse estudo é identificar os principais incentivos a
pratica de gerenciamento de resultados com base em perdas
de crédito esperadas (PCE) adotados pelo sistema de crédito
cooperativo no estado de Ronddnia, abrangendo suas coo-
perativas singulares e centrais em funcionamento. Os dados
analisados correspondem a 252 observagdes ocorridas ao
longo de 14 trimestres (junho de 2014 a setembro de 2017) e
esta disposto em painel balanceado. Como fonte, foi utiliza-
da a base de dados do sistema IF.Data do Banco Central do
Brasil. O modelo levou em consideragdo as influéncias das
sobras liquidas, excluidas as PCE; as operagdes de crédito;
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os niveis de risco das operagdes de crédito; e o sistema co-
operativo predominante no estado de Rondénia. O modelo
pooled se mostrou mais adequado aos niveis de risco AA até
D; ao passo que o modelo de efeito fixo se mostrou mais
adequado aos niveis de risco E até H. Os resultados também
apontaram fortes evidéncias de que o gerenciamento de re-
sultados nas cooperativas estudadas, por meio das PCE, é
incentivado pelos aspectos regulatérios e pela expectativa na
distribuicdo de sobras aos cooperados, na busca de atingir
0 super objetivo de solidez e credibilidade junto ao quadro
societario e demais stakeholders.

Palavras-chave: Gerenciamento de Resultado,
Cooperativa de Crédito, Perdas de Crédito Esperadas.

ABSTRACT

Credit unions have grown in volume of participation in the
financial institutions scenario, and studies have shown prom-
ise in identifying, in this type of partnership, the management
of discretionary accruals with various types of related incen-
tives. The objective of this study is to identify the main in-
centives for the practice of earnings management based on
Expected Credit Losses (ECL) adopted by the credit union
system in the State of Rondbnia, covering its singular and
central unions in operation. The data analyzed correspond to
252 observations that occurred during the 14-quarter period
(June / 2014 to September / 2017)and is arranged in a bal-
anced panel. As source, the database of the IF.Data system
of the Central Bank of Brazil was used. The model took into
account the influence of net leftovers, excluding ECL, credit
operations, risk levels of credit operations and the predomi-
nant cooperative system in the state of Ronddnia. The Pooled
model was more adequate to risk levels AA to D; the results
also showed strong evidence that the management of earnigs
in the unions studied, through the ECL, is encouraged by the
regulatory aspects and expectation in the distribution of left-
overs to the union, in the quest to achieve the super objective
of solidity and credibility within the corporate framework and
other stakeholders.

Keywords: Result Management, Credit Cooperative, Ex-
pected Credit Losses.

1 INTRODUCAO

As cooperativas de crédito tém sido estratégicas para o
fortalecimento da economia local, uma vez que promovem a
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democratizacdo do crédito. A sensibilidade dessas coope- 2 PANORAMA DAS COOPERATIVAS DE CREDITO

rativas quanto ao desempenho econdmico do seu quadro BRASILEIRAS
de cooperados, em funcdo de uma constante validagéo de
sua eficiéncia e credibilidade; a pratica de suavizacédo de O cenario das instituicoes financeiras reguladas pelo Banco
resultados motivados pela sempre esperada distribuicdo de Central do Brasil (Bacen) tem demonstrado um crescimento do
sobras aos cooperados; e as semelhancgas entre as coope- segmento de crédito cooperativista em relagdo ao volume de
rativas de crédito e os bancos tém sido objeto de estudos operagoes de crédito ao longo dos ultimos anos. Acompanhando
recentes sobre o gerenciamento de resultados nesse tipo essa evolucéo, sistemas e formas de organizagao cooperativa
de associagcdo de pessoas (BRESSAN; BRESSAN; SILVA se sobressaem quando comparados aos demais. A partir dos
JUNIOR, 2015, 2016; BROWN; DAVIS, 2008; MAIA et al., dados do Bacen (2016), o ranking atual mostra que o Sistema de
2013). Isto é o que motiva essa pesquisa, uma vez que as Crédito Cooperativo do Brasil (Sicoob) destaca-se em nimero de
cooperativas ndo séo instituicbes com acdes negociadas em cooperativas de crédito (aproximadamente 48% do total de 1.017
bolsa, porém séo, de alguma forma, motivadas a gerenciar cooperativas) entre os demais sistemas — Sistema de Crédito
seus resultados. Cooperativo (Sicredi), Confederacdo das Cooperativas Centrais
No Brasil, as cooperativas de crédito tém crescido em volume de Crédito Rural com Interagdo Solidaria (Confesol), Unicredi,
de participagao no cenario das instituicdes financeiras (BANCO singulares independentes e centrais independentes —, o que jus-
CENTRAL DO BRASIL, 2016), e estudos tém sido desenvolvidos tifica controlar as previsdes do modelo com o sistema Sicoob
para identificar o gerenciamento de accruals discricionarios como variavel qualitativa binaria. No contexto demografico,
com diversos tipos de incentivos relacionados. as cooperativas estéo distribuidas de acordo com a Tabela 1,
Fuji (2004), Cheng, Warfield e Ye (2011), Maia et al. (2013) na qual é possivel perceber que as regides Sul (pioneiro no
e Macedo e Kelly (2016) estudaram o gerenciamento de cooperativismo de crédito) e Sudeste tém um nimero maior de
resultados em institui¢cdes financeiras, mais especificamente singulares do que as demais regides do pais. Por outro lado,
bancos, e descobriram indicios de gerenciamento da com- houve uma redugao no numero de cooperativas de crédito ao
posicdo das provisdes de crédito de liquidagao duvidosa, longo do tempo, seguindo a tendéncia apontada por Rebougas
também conhecida como perdas de crédito esperadas (PCE). (2015), em fungéo de processos de fusdes, incorporagoes,
E embora as cooperativas de crédito tenham caracteristicas dissolugdes e intervengdes do Bacen.
diferentes dos bancos, aquelas estéo inseridas no mesmo
ambiente, prestando servigos financeiros equivalentes; suge- Tabela 1: Evolugdo da quantidade de singulares por regido

rindo, portanto, que praticas de gerenciamento de resultados

fagcam parte da estratégia e performance das cooperativas de mmmmm
545 527 504 490

crédito, por meio de seus gestores. O estado de Rondénia Sudeste 571
fez parte da base de obs,ervagées utilizadas gm algunf dos: sul 370 351 343 333 317
estudos apontados. porém em um contexto isolado nao foi
possivel verificar estudos que tenham analisado os incenti- Nordeste 1 102 94 93 88
VOs ao gerenciamento — em especial a pratica de suavizagdo Centro-Oeste 94 89 86 83 79
de resultados com base nas perdas de crédito esperadas Norte 65 62 56 47 43
—, para que fossem estudados do ponto de vista de uma Total 1211 1149 1.106 1.060 1.017
possivel contextualizagao regional que o justifique, a fim de
dar suporte a futuros estudos comparativos com os demais Fonte: Bacen (2016).
estados e regides do pais. Nesse sentido, a pesquisa busca
esclarecer a seguinte problematica: Quais os principais incen- O panorama das cooperativas de crédito em relacédo
tivos que provocam o uso das perdas de crédito esperadas ao Sistema Financeiro Nacional (SFN), de acordo com a
no gerenciamento de resultados das cooperativas de crédito Tabela 2, mostra que o sistema de crédito cooperativo repre-
do estado de Rondbnia? senta aproximadamente 4,3% da movimentacéo financeira
Assim, o objetivo desse estudo é identificar os principais em depdsitos do total existente no SFN em 2016. Quanto a
incentivos a pratica de gerenciamento de resultados com base movimentacgéo de operag¢des de crédito, as cooperativas de
nas PCE adotados pelo sistema de crédito cooperativo no crédito representam aproximadamente 2,4% do montante
estado de Rondonia, abrangendo suas cooperativas singulares registrado no SFN. E os ativos totais do sistema de crédito
e centrais em funcionamento. cooperativo representaram quase 2% do total do patrimé-
O estudo esta estruturado da seguinte forma: a segéo 2 nio das instituicdes financeiras reguladas pelo Bacen em
oferece um panorama do sistema cooperativista de crédito 2016. Embora a participagédo das cooperativas de crédito
no Brasil. A secdo 3 mostra os indicios de gerenciamento de no SFN nao seja expressiva, o crescimento dos agregados
resultados identificados em estudos anteriores. A secéo 4 ao longo dos ultimos cinco anos variou de 80% a 120%,
estabelece a metodologia utilizada na pesquisa. A secéo 5 0 que representa uma performance evolutiva significativa,
discute os resultados alcangados com a aplicagdo do modelo bem-sucedida e promissora do ramo cooperativista no cena-
econométrico proposto. A secao 6 tece as consideragoes finais. rio das instituicbes financeiras.
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Tabela 2: Principais agregados das cooperativas singulares e percentual em relagdo ao Sistema Financeiro Nacional — Em

R$ bilhdes

I S T T R T
Ativos totais 92,2 110,6 130,5 154,1
% nos ativos totais do SFN 1 ,29% 1,41% 1,49% 1,58% 1,87%
Carteira classificada de crédito 46,8 57,6 67,7 76 83,6
% na carteira classificada do SFN 1,83% 1,95% 2,04% 2,09% 2,41%
Depdsitos 41,5 50,6 61,4 74,2 90,9
% nos depositos do SFN 2,36% 2,69% 3,11% 3,55% 4,26%
Depositos + LCI — LCA 41,6 50,7 61,7 74,8 92,1
% do SFN 2,21% 2,43% 2,7% 3,01% 3,65%

SNF: Sistema Financeiro Nacional; LCI: Letra de Crédito Imobiliario; LCA: Letra de Crédito do Agronegdcio.
Fonte: Bacen (2016).

O Bacen (2016) aponta a regido Sul como a que tem os ativos Figura 1: Provisdo e inadimpléncia nas cooperativas singu-
totais (R$ 76 bilhdes) mais expressivos dentre as cooperativas lares
de crédito brasileiras. Ela é tida como a pioneira do cooperati-
vismo de crédito brasileiro (PINHO, 2004), sendo por essa razao
considerada a regido brasileira com a cultura cooperativista
mais forte, cujo modelo alemao tem sido predominante.

Nas cooperativas de crédito, a captacdo de recursos e a 45
concessao de créditos e garantias sio restritas aos associados,
ressalvadas as operacdes realizadas com outras instituicées
financeiras e os recursos obtidos de pessoas juridicas, em
carater eventual, a taxas favorecidas ou isentos de remunera-
c¢éo. No que tange a constituigdo de provisédo para perdas de 15
créditos esperadas, a provisdo contabilizada nas cooperativas
de crédito manteve-se suficiente para cobrir as operagdes com
parcelas vencidas ha mais de 90 dias (Figura 1). 0.0

%
6.0

3.5

X f f 2 : Dez Dez Dez Dez Dez
Qu,an.to a qugl@ade <,:Ia cart’elra de crédito das cooperativas 2012 2013 0014 2015 2016
de crédito brasileiras, é possivel perceber na Tabela 3 que a
inadimpléncia tem crescido ao longo dos Ultimos cinco anos — Inadimpléncia Cosif  —Proviséo Contabilizada
e, consequentemente, suas provisdes para PCE. Fonte: Bacen (2016).

Tabela 3: Evolucio da carteira classificada por niveis de risco - Em R$ milhGes

Operacoes de risco nivel AA 2.001 1.723 1.590 1.475 7%
Operagoes de risco nivel A 22.268 27.202 31.396 39.140 40.455 3%

Operacoes de risco nivel B 12.322 15.859 19.392 20.525 23.299 -14%
Operagoes de risco hiveis C e D 8.313 10.615 13.070 10.176 12.106 19%
Operagoes de risco niveis E a H 1.849 2.197 2.963 4.581 6.258 37%
Carteira classificada 46.753 57.595 67.662 76.013 83.593 10%
Provisdo contabilizada 1.953 2.343 3.077 4.093 5.314 30%
Carteira classificada liquida de provisao 44.800 55.252 64.585 71.920 78.279 9%

Fonte: Bacen (2016).
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Este tem sido um dos accruals gerenciados junto as ins- No caso das cooperativas, ndo ha um mercado aberto de capi-
tituicdes financeiras retratadas em estudos anteriores (FUJI, tais”. No Brasil, a Politica Nacional do Cooperativismo (Lei n°
2004; MAIA et al., 2013; MACEDO; KELLY, 2016), os quais sao 5.764/1971 e alteragdes) (BRASIL, [2017]) veta a distribuigdo
incentivados pelo crescente nivel de competitividade do setor, de qualquer espécie de beneficio as quotas-partes do capital,
buscando por meio do cooperativismo desenvolver e operacio- além de juros ao capital limitado a taxa Selic.
nalizar melhor suas atividades com vistas a alcancar resultados Um olhar individualizado no que tange ao nivel de risco de
comuns e compartilhados. Nesse sentido, quando um grupo crédito, baseado na Resolugdo n° 2.682/1999 estabelecida
de pessoas constitui uma cooperativa de crédito, o objetivo é pelo Bacen (1999), surge como uma variavel essencial para
prestar assisténcia crediticia e servigos de natureza bancaria a estudos comparativos a fim de identificar particularidades no
seus associados com condigdes mais favoraveis, contribuindo processo decisorio das cooperativas de crédito. Tal normativo
para o desenvolvimento socioeconémico da localidade em que tornou mais subjetiva a formagéo da provisdo para perdas de
esta inserida. Entretanto, o movimento das cooperativas de créditos esperadas, estabelecendo nove niveis de risco, que vao
crédito com relagdo a poupanga, crédito e educagao, trouxe de AA até H, e sdo utilizados como base para a formagao de
naturalmente o desenvolvimento de um quarto servigo: ideais do provisdes para as perdas esperadas. O nivel AA é o de menor
cooperativismo de crédito no pensamento econémico e social. risco para as operagdes contratuais de crédito, ao passo que
E a chamada democratizacdo do servico bancério (MEINEN; o H representa o mais alto risco para as operagoes.
DOMINGUES; DOMINGUES, 2002). Nesse cenario, sobressai Bressan, Bressan e Silva (2016) entendem que, além das exi-
a importancia da cooperativa de crédito para servir a seus géncias regulamentares, outro fator critico e incentivador para as
membros. Elas também buscam tecnologia para racionalizar cooperativas de crédito é seu desempenho econdmico perante o
as operagdes, remuneram os recursos captados, cobram taxa quadro social. De acordo com Ventura et al. (2009), a distribuigéo
de juros sobre os empréstimos, sempre de olhos voltados a das sobras liquidas do exercicio pelas cooperativas pressiona
um ponto de equilibrio indispensavel a fim de garantir justica seus gestores por eficiéncia e orientagdo pela maximizagao do
e satisfagdo ao quadro social, com solidez e credibilidade. resultado econémico. Isso ocorre porque o cooperado se bene-

Os indicios de incentivos ao gerenciamento de resultados ficia do resultado positivo, se apropriando deste individualmente.
que consideram as supracitadas peculiaridades do sistema de ljiri (1975) pondera que as decisdes relacionadas a mensura-
crédito cooperativo serdo abordados no tépico 3. ¢éo contabil envolvem o atendimento de objetivos de diversos

stakeholders, cujas necessidades e interesses divergem um do
outro. Nesse caso, um super objetivo (a maximizagdo do lucro

3 ESTUDOS ANTERIORES SOBRE a longo prazo) pode unificar os esforcos para o atingimento dos
GERENCIAMENTO DE RESULTADOS EM demais, como uma reagio em cadeia, ou relagio de causa e efeito.
COOPERATIVAS DE CREDITO E DEMAIS Estudos anteriores apontaram indicios de gerenciamento de
INSTITUICOES FINANCEIRAS resultado por meio de capital regulatério (MAIA et al., 2013),
suavizagao de resultado (BRESSAN; BRESSAN; SILVA JUNIOR,
Os incentivos relacionados ao gerenciamento de resulta- 2016) e nao reporte de perdas (BRESSAN; BRESSAN; SILVA
dos em instituicdes financeiras com base na suavizagdo de JUNIOR, 2015).
resultados foram evidenciados nos estudos de Fuji (2004), Utilizando o diagrama de Venn (RUSKEY; WESTON, 2011),
Zendersky (2005), Fuji e Carvalho (2005) e Xavier (2007), nos conforme pode ser visto na Figura 2, é possivel perceber que a
quais a pratica de income smoothing foi confirmada em quase regulagdo em suas diversas vertentes, a influéncia do quadro
todas as instituicdes bancarias pesquisadas. Bressan e Garcia societario das cooperativas de crédito, e a expectativa pela
(2016) encontraram evidéncias de suavizagao de resultados nas distribuicdo das sobras apds a divulgacao dos relatorios conta-
cooperativas do sistema Confesol com base no incremento de beis representam fortes indicios de incentivos que convergem
resultado néo discricionario, associado a tendéncia de aumento para um super objetivo nas cooperativas de crédito, que é a
das despesas liquidas de provisao para perdas esperadas. busca constante da solidez e credibilidade do empreendimento.
Quanto aos incentivos detectados em estudos internacionais, Corroborando com tal afirmagéo, Bressan, Bressan e Silva
Hillier et al. (2008) apontaram indicios de gerenciamento de Junior (2016) constataram que, embora as cooperativas de
resultados em 50% das cooperativas de crédito australianas crédito ndo tenham finalidade lucrativa, tendem a enxergar nas
em atividade, motivados por aspectos regulatérios vinculados sobras um indicador de solidez e credibilidade, o que justifica
ao risco do ativo ponderado em fungao do patriménio liquido. a suavizacao de resultados por meio do gerenciamento das
Nesse caso, o capital regulatorio representa um incentivo para o perdas de créditos esperadas. Por essa razdo, entende-se
gerenciamento de resultados. Para Maia et al. (2013, p. 100), no que as sobras liquidas, quando excluidas suas provisdes para
caso das cooperativas de crédito o aumento de capital possui perdas esperadas, sejam uma varidvel influente na previsado
algumas limitagdes. Tais instituicdbes podem ratear tanto as das perdas esperadas para o presente estudo, uma vez que a
sobras, quanto as perdas junto aos cooperados. Entretanto, volatilidade na distribuicdo de sobras pode sinalizar situagcao
“aumentar o capital para atender aos limites operacionais de risco e, consequentemente, abalar a confianga dos coo-
impostos pelos entes supervisores ndo é algo que funciona da perados, do Bacen e demais stakeholders na estabilidade e
mesma forma que em bancos de capital aberto, por exemplo. continuidade da cooperativa.
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Figura 2: Relagdo dos incentivos com o gerenciamento de volume de operagoes de crédito a fim de possibilitar o trabalho
resultado e o super objetivo das cooperativas de crédito com os dados em painel estimados pelas regressées, com

excecao da variavel binaria. O modelo econométrico escolhido
para este estudo foi:

PCEit = B, + B,SLi,t + B,CREDi,t + B,NRit + B,SISTi,t + eit (1)

Onde,

QUADRO

Capital -
SOCIETARIO

regulatério

REGULAGAO Variavel dependente
PCEi t sdo as perdas de crédito esperadas na cooperativa

Solidez e i, no trimestre t, divididas pelo Ativo Total.

Suavizagdo
de resultados

Variaveis independentes

B, € a constante (intercepto)

B,SLit € a sobra liquida excluida a PCE, na cooperativa
i, no trimestre t, divididas pelo Ativo Total.

B,CREDi,t s&o as operagdes de crédito da cooperativa i, no
trimestre t, divididas pelo Ativo Total.

B,NRi,t representa cada nivel de risco referente as operagdes de
crédito (Nivel AA, nivel A, nivel B, niveis C e D e niveis E até H)
de acordo com as diretrizes do Bacen, os quais foram testados
separadamente em cinco respectivas aplicagdes do modelo.
B,SISTi,t é a variavel dummy para sistema de crédito coope-
Fonte: adaptada de Maia et al. (2013), Bressan, Bressan e Silva Junior rativo, assumindo 1 para as cooperativas de crédito do sistema
(2015, 2016). Sicoob e 0 para as cooperativas de crédito do sistema CrediSIS.
¢it € o termo do erro.

de perdas

DISTRIBUICAO
DE SOBRAS

Os estudos de Maia et al. (2013) para as cooperativas do

Sicoob indicaram que quanto maior o volume de operacdes A variavel sobras liquidas (SL) foi adaptada, excluindo-se
de crédito, maior sera a variagdo nas despesas liquidas com as provisOes para perdas de créditos esperadas constituidas
provisdes para operagdes de crédito. Portanto, parece coerente no periodo, a fim de que a sobra liquida se caracterize como
supor que a variavel relacionada ao volume de operacoes de variavel independente. A variavel CRED envolve as operagdes
crédito tende a ser influente na explicagdo da variagdo das de crédito que influenciam diretamente a formagéo da provisédo
provisdes para perdas esperadas no presente estudo. para perdas de créditos esperadas. A variavel NR busca mostrar

a influéncia que a Resolugéo n° 2.682/1999 do Bacen tem no
gerenciamento de resultado, uma vez que tal normativo tornou

4 METODOLOGIA mais subjetiva a formac&o da provisdo para perdas de créditos
esperadas. O NR ndo tem caracteristica binaria, uma vez que
A ideia central da pesquisa consiste em identificar as for- as instituicdes financeiras podem ter provisdes em todos os
mas de gerenciamento de accruals discricionarios baseados niveis de risco concomitantemente. Dessa forma, optou-se por
nas perdas de créditos esperadas. Busca-se entao identificar utilizar o modelo, modificando-se o NR a cada aplicagéo, de
indicios de gerenciamento de resultados de ambos os sistemas acordo com o critério de apresentagao dos niveis de classifi-
(Sicoob e CrediSIS), por meio de suas variaveis relacionadas, cagéo de risco do relatério Bacen (2016) exposto na Tabela 3,
adaptando o modelo de Macedo e Kelly (2016). O sistema considerando-se para este estudo os niveis AA (sem risco),
CrediSIS, embora nao tenha sido objeto de estudos anterio- A (risco baixo), B (risco toleravel), C e D (risco médio) e até H
res em relagdo as praticas de gerenciamento de resultado, (risco alto). A variavel dummy SIST foi inserida com o objetivo
é expressivamente presente no estado de Rondénia, onde de identificar particularidades comportamentais entre ambos os
o estudo foi realizado. Uma das peculiaridades que difere o sistemas cooperativos estudados (Sicoob e CrediSIS) no que
CrediSIS do Sicoob € que o primeiro esta organizado na moda- tange ao gerenciamento de resultados com foco na provisdo
lidade de sistema de dois niveis (singular-central), ao passo de perdas de créditos esperadas.
que o segundo estd organizado na modalidade de sistema de Destaca-se que, para uma definicdo adequada do melhor
trés niveis (singular-central-confederacgao), conforme aponta meétodo de estimacdo do modelo, foi realizado o teste de
o Fundo Garantidor do Cooperativismo de Crédito (FGCOOP, Hausman para modelo de efeitos fixos e aleatérios, além do
2016, p. 18). teste de Chow para modelo pooled e efeitos fixos, e o teste
Considerando as diferengas de porte das cooperativas multiplicador de Lagrange para modelo pooled e efeitos alea-
pesquisadas, foi preciso normalizar as variaveis em fungéo do térios, com vistas a validagdo da escolha do melhor modelo,
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bem como a verificag&do de autocorrelagcdo, conforme orienta ceados, revelaram que o modelo € significativo, uma vez que o
Wooldridge (2002). nivel de confianga apresentado no teste da estatistica f obteve
O conjunto de dados esta disposto em painel balanceado. p-valor menor que 5%. A estatistica descritiva da Tabela 4 carac-
Como fonte de dados, foi utilizada a base de dados do sistema teriza o sistema Sicoob como predominante na amostra (55%).
IF.Data do Bacen'. Foi usada uma abordagem quantitativa com As PCE mostram que algumas cooperativas nao provisionaram
modelo de regressao linear multipla, adaptado do modelo de perdas em certos periodos, basicamente em fungéo de ndo haver
Bressan, Bressan e Silva Junior (2016). Os dados foram tratados operagOes de crédito em atraso nas cooperativas com pouco
com o uso do ambiente RStudio (versao 1.1.383) presente no tempo de funcionamento, da mesma forma que o volume de
software R (versdo 3.4.4) (R CORE TEAM, 2018). operagdes de crédito (CRED). As SL revelam que o resultado
Os dados utilizados se referem as informacoes financeiras € bastante distinto entre as cooperativas, variando em mais
das cooperativas de crédito de periodicidade trimestral, ao de 1.000%. Entre os niveis de risco, o AA se apresenta como
longo de 14 trimestres (junho de 2014 a setembro de 2017), o nivel com maior coeficiente de variagdo, o que pode ser um
correspondendo a 252 observagdes. O corte temporal se reflexo da variagéo das SL, resultante de possiveis diferencas
justifica devido a indisponibilidade das informagdes sobre os nas politicas de gestao do risco e do crédito nas cooperativas
niveis de risco das carteiras em periodos anteriores a junho de estudadas, bem como de seus diferentes portes e tempo de
2014, e porque o Ultimo trimestre de 2017 ainda ndo estava funcionamento. Os demais niveis de risco também demonstram
com as informacgdes disponiveis até o encerramento do pre- que as cooperativas estudadas possuem caracteristicas de
sente estudo. Em setembro de 2017 o estado de Rondobnia, gerenciamento de risco e crédito dicotdmicas entre si.
segundo dados do sistema IF.Data do Bacen, tinha registro As Tabelas 5 a 9, relativas as cinco regressoes considera-
de 19 cooperativas de crédito em funcionamento. A andlise das a partir de cada nivel de risco, estdo apresentadas com
se deu com a amostra de 18 cooperativas sob supervisao do destaque na cor cinza para o modelo mais adequado para
Bacen em funcionamento no estado, sendo 7 singulares do evitar o enviesamento das amostras, com o intuito de facilitar
CrediSIS; 9 singulares do Sicoob; e 2 centrais de cooperativas, a consequente analise dos resultados.
cada uma pertencente a um dos sistemas. Uma cooperativa A Tabela 5 mostra indicios de que as cooperativas estudadas
foi excluida da anadlise por pertencer ao Sistema de Crédito nao sofrem influéncia das operacdes classificadas no nivel de risco
Solidario, o qual ndo é o foco da pesquisa. Embora, de acordo AA para exercerem a pratica de suavizagao de resultados.
com Maia et al. (2013), as centrais de cooperativas possuam Embora ndo esteja expresso na Tabela 5, no teste de
caracteristicas distintas das singulares, aquelas integraram o Wooldridge para autocorrelagéo, o resultado 0,5673 aponta
presente estudo por apresentarem operagdes de créditos em para a nao rejeicao da hipdtese nula (HO: auséncia de autocor-
seus relatérios nos mesmos moldes que as singulares. relacdo), o que indica que o modelo é valido.

Ja em relagédo aos resultados apresentados na Tabela 6, é
possivel perceber indicios de que as cooperativas estudadas

5 RESULTADOS OBTIDOS E ANALISE sofrem influéncia, embora em um nivel baixo, das operagcdes

classificadas no nivel de risco A, representando pequena par-

Os resultados da regresséo linear multipla aplicada nas cinco cela de incentivo para a suavizagao de resultados, com foco
situacdes apresentadas a seguir, com dados em painel balan- nas perdas esperadas.

Tabela 4: Estatistica descritiva

Desvio- Coeficiente de
Variaveis Mediana
padrao variacao

0,02245 0,02158 0,01547 0,07514 0,68908

SL -0,00237 -0,00001 0,02742 —0,1 6317 0,07798 -11,56962
CRED 0,56131 0,64393 0,23907 0 0,87549 0,42591
AA 0,01165 0 0,02166 0 0,11098 1,85922
_§ RA 0,28812 0,27741 0,19339 0 0,74831 0,67121
%’ B 0,17001 0,14533 0,15487 0 0,55532 0,91094
-g CD 0,04976 0,03474 0,05299 0 0,29080 1,06491
z E-H 0,02342 0,02082 0,02031 0 0,09873 0,86720
SIST 0,55555 1 0,49789 0 1 0,89621

PCE: perdas de crédito esperadas; SL: sobras liquidas; CRED: operagdes de crédito.

8 Disponivel em: https://bit.ly/3dEYKOa. Acesso em: 30 mar. 2020.
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Tabela 5: Comparagédo dos modelos pooled, fixo e aleatdrio para o nivel de risco AA (Variavel dependente: PCE)

Variavel explicativa Efeitos fixos Efeitos aleatdrios

—0,2935*** —-0,3145** —-0,2935***
CRED 0,0388*** 0,0387*** 0,0388***
NR (AA) 0,0125 0,0162 0,0125
SIST 0,0030** 0,0027* 0,0030**
0,6208 0,6377 0,6208
R? ajustado 0,6146 0,6114 0,6146
Estatistica f (p-valor) <0,0000 <0,0000 <0,0000

TESTES PARA ESCOLHA DO MODELO

TESTE MULTIPLICADOR DE LAGRANGE

(HO: modelo pooled; H1: modelo com efeitos aleatérios) (p-valor) LD
TESTE DE HAUSMAN <0.0055
(HO: modelo com efeitos aleatérios; H1: modelo com efeitos fixos) (p-valor) ’

TESTE DE CHOW <0,1840

(HO: modelo pooled; H1: modelo com efeitos fixos) (p-valor)

*: significativo a 10%; **: significativo a 5%; ***: significativo a 1%; SL: sobras liquidas; CRED: operacgdes de crédito; NR: nivel de risco.
Fonte: elaborada pelos autores com base nos dados do Bacen.

Tabela 6: Comparacao dos modelos pooled, fixo e aleatdrio para o nivel de risco A (varidavel dependente: PCE)

Variavel explicativa Efeitos fixos Efeitos aleatérios

-0,2928*** -0,3130"** -0,2928***
CRED 0,0400*** 0,0403*** 0,0400***
NR (A) -0,0021 -0,0028 -0,0021
SIST 0,0031** 0,0029** 0,0031**
0,6209 0,6380 0,6209
R? ajustado 0,6148 0,6117 0,6148
Estatistica f (p-valor) <0,0000 <0,0000 <0,0000

TESTES PARA ESCOLHA DO MODELO

TESTE MULTIPLICADOR DE LAGRANGE 5831
(HO: modelo pooled; H1: modelo com efeitos aleatérios) (p-valor) <0,283

TESTE DE HAUSMAN

(HO: modelo com efeitos aleatérios; H1: modelo com efeitos fixos) (p-valor) <0,0400
TESTE DE CHOW 0.1786
(HO: modelo pooled; H1: modelo com efeitos fixos) (p-valor) <Y

*: significativo a 10%; **: significativo a 5%; ***: significativo a 1%; SL: sobras liquidas; CRED: operagdes de crédito; NR: nivel de risco.

Fonte: elaborada pelos autores com base nos dados do Bacen.

O modelo pooled para o nivel de risco A, igualmente ao maior parte dos motivos de gerenciamento de resultado com
nivel AA, também apresentou no teste de Wooldridge um base na pratica do uso discricionario das perdas de crédito
p-valor que nao rejeita HO. Tal modelo se ajusta bem aos esperadas.
dados, confirmado pelo R? ajustado que apresenta valor acima No que tange ao nivel de risco B, o modelo validado na
de 0,6, indicando que as variaveis selecionadas explicam a Tabela 7 revela indicios de que as cooperativas estudadas
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sofrem uma razoavel influéncia negativa em relagéo as opera- de gerenciamento de resultado com base na pratica do uso
¢Oes classificadas neste nivel quando ha pratica da suavizagédo discriciondrio das perdas de crédito esperadas.
de resultados, com foco nas perdas esperadas.

Tabela 8: Comparagédo dos modelos pooled, fixo e aleatério
Tabela 7: Comparagao dos modelos pooled, fixo e aleatério para os niveis de risco C e D (variavel dependente: PCE)

para o nivel de risco B (variavel dependente: PCE) Efeitos Efeitos
Variavel explicativa Pooled
Efeitos Efeitos fixos aleatérios
Variavel explicativa Pooled
fixos aleatorios

-0,3008*** -0,3189** -0,3008***

-0,2888"* -0,3073* -0,2888™* CRED 0,0349* 0,0342**  0,0349***
CRED 0,0439** 0,0438™*  0,0439*** NR (CD) 0,0565** 0,0621***  0,0565***
NR (B) -0,0155** -0,0159** -0,0155™** SIST 0,0018 0,0015 0,0018

0,6513 0,6729 0,6513
0,6375 0,6553 0,6375 R? ajustado 0,6456 0,6492 0,6456
R? ajustado 0,6316 0,6302 0,6316 Estatistica f (p-valor) <0,0000 <0,0000 <0,0000

Estatistica f (p-valor) <0,0000 <0,0000  <0,0000 TESTES PARA ESCOLHA DO MODELO
TESTES PARA ESCOLHA DO MODELO TESTE MULTIPLICADOR DE LAGRANGE

SIST 0,0041**  0,0040***  0,0041*** Informacoes
adi Valores Valores Valores
Informacédes icionais
Valores Valores Valores
adicionais

TESTE MULTIPLICADOR DE LAGRANGE (HO: modelo pooled; H1: modelo com efeitos <0,0847
(HO: modelo pooled; H1: modelo com efeitos <0,2186 aleatérios) (p-valor)

aleatorios) (p-valor) TESTE DE HAUSMAN

TESTE DE HAUSMAN (HO: modelo com efeitos aleatérios; H1: <0,0000
(HO: modelo com efeitos aleatérios; H1: mo- <0,0000 modelo com efeitos fixos) (p-valor)

delo com efeitos fixos) (p-valor) TESTE DE CHOW

TESTE DE CHOW (HO: modelo pooled; H1: modelo com efeitos <0,0588
(HO: modelo pooled; H1: modelo com efeitos <0,1407 fixos) (p-valor)

fixos) (p-valor) *: significativo a 10%; **: significativo a 5%; ***: significativo a 1%; SL: sobras

. liquidas; CRED: operages de crédito; NR: nivel de risco.

*: significativo a 10%; **: significativo a 5%; ***: significativo a 1%; SL: sobras
liquidas; CRED: operagdes de crédito; NR: nivel de risco. Fonte: elaborada pelos autores com base nos dados do Bacen.

Fonte: elaborada pelos autores com base nos dados do Bacen.

Com o modelo de efeitos fixos para os niveis de risco E a

O modelo pooled para o nivel de risco B, igualmente como H, que representam as operagdes de alto risco (clientes com
ocorreu com os niveis AA e A, também apresentou no teste de mais de 90 dias de atraso), a Tabela 8 evidencia que ha fortes
Wooldridge um p-valor que néo rejeita HO. O modelo se ajusta indicios de que as cooperativas estudadas uma forte influéncia
bem aos dados, confirmado pelo R? ajustado que apresenta positiva em relagédo as operagdes classificadas neste nivel de
valor acima de 0,6, evidenciando que as variaveis selecionadas risco quando ha pratica da suavizagéo de resultados. Implica
explicam a maior parte dos motivos de suavizagado de resul- dizer que essas operagdes de alto risco tendem a levar os
tado com base na pratica do uso discricionario das perdas de gestores a gerenciar as perdas esperadas.
crédito esperadas. Para este nivel de risco 0 modelo de efeitos fixos também

A partir dos niveis de risco C e D, em que as operagbes apresentou no teste de Wooldridge um p-valor que néo
ali classificadas representam um risco de perda razoavel para rejeita HO, indicando que o modelo se ajusta bem aos dados,
a cooperativa (atrasos acima de 30 dias), percebe-se pelo corroborado pelo R? ajustado que apresenta valor acima de
modelo validado na Tabela 8 que ha fortes indicios de que as 0,9, evidenciando que as varidveis selecionadas explicam
cooperativas estudadas sofrem uma influéncia mais expressiva a maior parte dos motivos de gerenciamento de resultado
e positiva em relacédo as operagdes classificadas neste nivel com base na pratica do uso discricionario das perdas de
de risco quando ha pratica da suavizagéo de resultados, com crédito esperadas.
foco nas perdas esperadas. Incialmente, os niveis de risco AA e A ndo apresentaram

Para este nivel de risco o modelo pooled também apresentou indicios de incentivo ao gerenciamento de resultados, o que
no teste de Wooldridge um p-valor que néo rejeita HO, indicando pode ser explicado por representarem as operagdes de crédito
que o modelo se ajusta bem aos dados, corroborado pelo R? de baixo risco, realizadas com cooperados com perfil favoravel
ajustado que apresenta valor acima de 0,6, evidenciando que para a seguranca do contrato firmado e, consequentemente,
as variaveis selecionadas explicam a maior parte dos motivos em geral, sem inadimpléncia.
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No que tange ao modelo de regressdo mais adequado para
evitar o enviesamento de selegdo de amostras orientado por
Wooldridge (2002), o comparativo dos trés testes (multiplica-
dores de Lagrange, Hausman e Chow) revelou que o modelo
pooled é 0 mais adequado para previsdo das PCE, o qual
se ajusta bem aos dados para os niveis AA até D; ao passo
que o modelo de efeitos fixos se ajusta bem aos dados para
os niveis de maior risco, de E até H. Dessa forma, os modelos
escolhidos para as amostras desse estudo indicam que as
variaveis selecionadas explicam a maior parte dos motivos
de gerenciamento de resultado com base na pratica do uso
discricionario das perdas de crédito esperadas.

Tabela 9: Comparagdo dos modelos pooled, fixo e aleatério
para os niveis de risco E até H (varidvel dependente: PCE)

Variavel Efeitos Efeitos
Pooled
expllcatlva fixos aleatoérios

~0,0595™ —-0,0635"* —-0,0607™
CRED 0,0137* 00138  0,0137™
NR (CD) 0,5940"* 06010  0,5962""
SIST_ 0,0012*  0,0011*  0,0011**
09155 09216 09173
R ajustado 09141 09159 09159
E?;"f/':’l‘g)a <0,0000  <0,0000  <0,0000

TESTES PARA ESCOLHA DO MODELO

TESTE MULTIPLICADOR DE LAGRANGE

(HO: modelo pooled; H1: modelo com efeitos <0,02753
aleatdrios) (p-valor)

TESTE DE HAUSMAN

(HO: modelo com efeitos aleatérios; H1: mo- <0,00801
delo com efeitos fixos) (p-valor)

TESTE DE CHOW

(HO: modelo pooled; H1: modelo com efeitos <0,02758

fixos) (p-valor)
*: significativo a 10%; **: significativo a 5%; ***: significativo a 1%; SL: sobras
liquidas; CRED: operacdes de crédito; NR: nivel de risco.
Fonte: elaborada pelos autores com base nos dados do Bacen.

Na analise da variavel binaria SIST, nas cinco situagdes
apresentadas € possivel perceber fortes evidéncias de que
as cooperativas pertencentes ao sistema Sicoob tendem a
gerenciar mais significativamente resultados com base nas
perdas de crédito esperadas em relagdo as mesmas prati-
cas detectadas no sistema CrediSIS. Esse comportamento
pode estar ligado a diversos fatores ndo relacionados ao
foco desse estudo, por exemplo, filosofia cooperativista,
governanga cooperativa, entre outros.

Para o nivel de risco B, é perceptivel que este contribui
para reduzir a constituicdo de PCE, pois as operagdes de
crédito ali classificadas estdo sujeitas a constituicao de pro-

visdo de 1% do total dessas operagdes, exercendo dessa
forma pouca influéncia no gerenciamento de resultado.

A partir do nivel C, o qual provisiona no minimo 3% das
operagoes ali classificadas devido as operagdes com mais
de 30 dias de inadimpléncia, até o nivel H, que provisiona
100% do total das operagbes com atraso superior a 90 dias,
o modelo aponta estes niveis de risco como incentivadores
a pratica de suavizagado de resultado por meio do geren-
ciamento das PCE. Tais praticas sao refletidas nas sobras
liquidas e no volume de operagdes de crédito.

Em linhas gerais, em concordancia com os achados de
Maia et al. (2013) e Bressan, Bressan e Silva Junior (2015,
2016), a tendéncia das cooperativas do estado de Rondénia,
dos sistemas Sicoob e CrediSIS, é de gerenciarem resulta-
dos a partir de accruals discricionarios, como a provisédo de
perdas de crédito esperadas, incentivadas pelos aspectos
regulatorios (normativos do Bacen e seu respectivo moni-
toramento), e acompanhada das expectativas positivas dos
cooperados em relagéo as distribuicdes de sobras liquidas
ao final de cada exercicio. Portanto as PCE sdo utilizadas,
conforme Fuiji (2004), para contrapor a volatilidade dos lucros,
e que no caso das cooperativas, se traduzem em SL. No
que tange a atender as expectativas dos cooperados, se as
sobras diminuem ha uma tendéncia dos gestores em reduzir
a provisdo de PCE, uma vez que no cenario cooperativo ha
margem de seguranga para a suavizagdo de resultados. Isso
corrobora o comportamento dos gestores identificados nos
estudos de Macedo e Kelly (2016).

6 CONSIDERAGOES FINAIS

Esse estudo teve como objetivo identificar os principais
incentivos a pratica de gerenciamento de resultados com
base nas PCE adotados pelo sistema de crédito cooperativo
no estado de Rondbnia, abrangendo suas cooperativas singu-
lares e centrais em funcionamento. E avangou as discussées
acerca do gerenciamento de resultados no sistema nacional
de crédito cooperativo e seus incentivos, seguindo a sugestédo
de pesquisa futura de Macedo e Kelly (2016) de controlar o
nivel de qualidade do crédito em adigao ao nivel de operagdes
de crédito. Utilizou-se, para tal, a classificacdo das operagdes
de crédito por nivel de risco exigida pelo Bacen, por meio da
Resolugéo n° 2.682/1999.

Foi possivel identificar nas cooperativas do estado de
Rondénia evidéncias de possiveis praticas de gerenciamento
de resultados com base na provisdo de PCE, com destaque
para as cooperativas integrantes do sistema Sicoob, cuja
variavel do modelo econométrico proposto apontou para uma
significativa contribuicao para o incremento da variavel depen-
dente (PCE). As praticas de gerenciamento de resultado com
base em provisdes de PCE se revelaram incentivadas pelos
aspectos regulatérios e de distribuicdo de sobras liquidas aos
cooperados, confirmando os estudos de Maia et al. (2013) e
Bressan, Bressan e Silva Junior (2015, 2016). Uma relevante
contribuicdo aos estudos sobre gerenciamento de resultado
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em cooperativas de crédito reside na ampliagdo da analise cooperativas ligadas a duas confederagdes que funcionam
dos sistemas, ao incluir o sistema CrediSIS nas amostras, uma sob autorizagcdo devida do Bacen e duas confederagdes de
vez que este tem representatividade crescente no estado de servigo e de representagao, as quais possuem caracteristicas e
Rondénia e, juntamente com o Sicoob, assume a maior fatia culturas organizacionais diferentes das instituicbes de mesma
daquele mercado no &mbito dos sistemas de crédito coope- taxonomia entre si. Além disso, tais diferengas/particularida-
rativo. E embora o Sicoob tenha apresentado indicios mais des se acentuam em relagdo as cooperativas de crédito de
evidentes de gerenciamento de resultado por meio das PCE, outros paises.
o CrediSIS demonstrou fortes indicios de uso da mesma estra- Nesse sentido, as consideragdes aqui colocadas ndo tém a
tégia de suavizagado de resultados, ambos com o propésito de pretensdo de esgotar o assunto, mas sim de estimular a conti-
demonstrar solidez e credibilidade junto aos seus cooperados nuidade das pesquisas acerca dessa tematica, buscando nor-
e demais stakeholders. Implica também dizer que, apesar de tear estudos inovadores a respeito das caracteristicas peculiares
nao se configurarem como entidades que negociam agoes das cooperativas de crédito, as quais podem se destacar nas
em balcao, as cooperativas de crédito do estado de Rondbnia explicacdes sobre os comportamentos decisérios em relagédo
integrantes dos sistemas Sicoob e CrediSIS apresentaram ao gerenciamento de accruals discricionarios.
evidéncias de praticas de suavizagao de resultados da mesma Por fim, orientam-se estudos futuros que possam controlar
forma que os bancos estudados por Fuji (2004), Zendersky os efeitos do gerenciamento de accruals discricionarios em
(2005), Fuji e Carvalho (2005) e Xavier (2007). cooperativas de crédito a partir de principios cooperativistas;
Entretanto, ressalta-se como limitagdo da pesquisa o curto politicas de gestao de risco e crédito; caracteristicas regionais
periodo de dados disponibilizados na base do sistema IF.Data ou locais; forma de organizagéo; abrangéncia dos Postos de
do Bacen (2014 a 2017), o que direciona as aplicagcoes a ndo Atendimentos Cooperativos e/ou agéncias; e os fatores de
generalizacdo de seus resultados, uma vez que podem refletir governanga cooperativa, analisando-se para isso o perfil de
aspectos particulares dos sistemas cooperativistas envolvidos. governanca das entidades envolvidas na amostra, bem como
De acordo com o Bacen (2016), tais peculiaridades envolvem seus riscos operacionais.
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